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RINGKASAN 

 

Seringkali variabel-variabel pada data mulitivariat terdiri atas skala pengukuran 

dari kualitatif (nominal/ordinal) dan kuantitatif (interval/rasio). Penelitian ini 

mengembangkan metoda analisis untuk data mulitivariat yang terdiri atas skala 

pengukuran campuran. Hal ini akan sangat bermanfaat untuk mendukung revolusi 

industri 5.0, yaitu pengembangan kecerdasan buatan (AI). Masalah yang belum 

tersolusikan dari beberapa penelitian telah dilakukan untuk menganalisis asosiasi 

antara variabel dari berbagai tipe data adalah: 

1. Asosiasi hanya antar variabel kualitatif atau kuantitatif. 

2. Variabel ordinal memiliki informasi yang lebih dari pada nominal 

3. Setiap variabel kuantitatif memiliki distribusi tertentu. 

4. Peneliti seringkali memisahkan proses analisis data kuantitatif dengan 

kualitatif.  

Solusi dari empat masalah tersebut adalah melakukan studi untuk menganalisis 

asosiasi antara objek dan variabel campuran. 

 

Metode SOCA digunakan untuk mendapatkan koordinat utama variabel diskrit, 

sedangkan korelasi digunakan untuk mendapatkan koordinat vektor variabel 

kontinu. Adapun untuk mengidentifikasi kontribusi suatu kategori pada struktur 

asosiasi antara dua variabel kategori dilakukan perhitungan confidence region dan 

p-value. Metode tersebut diaplikasikan pada data indikator indeks kebahagiaan 

dengan kelompok umur berdasarkan jumlah penduduk. Hasil penelitian 

berdasarkan data studi kasus menunjukkan bahwa semua kategori yang berskala 

nominal dan ordinal memberikan kontribusi yang signifikan terhadap asosiasi antar 

variabel kategori. 

 

Penelitian ini mendukung program riset unggulan Universitas Padjadjaran (Unpad), 

khususnya program kebijakan, budaya dan informasi.  Hal itu tercermin pada 

penggunaan data SWP Kab. Bandung, yang didapatkan dari Diskominfo Kab. 

Bandung. Untuk sementara penulis memiliki data SWP Kab. Bandung tahun 2019.  

Data tersebut berasal dari Diskominfo Kab. Bandung,  berdasarkan hasil survey 

yang dilakukan oleh Diskominfo Kab. Bandung, sehingga sumber data yang lebih 

dini ada di Diskominfo Kab. Bandung. 
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BAB 1. PENDAHULUAN 

 

1.1 Latar Belakang 

Setiap variabel memiliki skala pengukuran tertentu. Skala pengukuran itu 

sendiri terbagi kedalam empat jenis: 1) Nominal merupakan skala pengukuran yang 

bisa dibedakan tetapi tidak ada tingkatan. 2) Ordinal merupakan skala pengukuran 

yang dapat dibedakan dan ada tingkatan namun tidak dapat dilakukan operasi 

matematis. 3) Interval merupakan skala pengukuran yang dapat dilakukan operasi 

matematis namun nilai nol tidak mutlak. 4) Rasio merupakan skala pengukuran 

yang dapat dilakukan operasi matematis dengan nilai nol mutlak.  

Analisis multivariat untuk mengidentifikasi asosiasi dari dua atau lebih 

variabel nominal dan/atau ordinal (kualitatif), dapat menggunakan analisis 

korespondensi. Analisis untuk mengidentifikasi asosiasi dari dua atau lebih variabel 

interval dan/atau rasio (kuantitatif), dapat menggunakan analisis komponen utama. 

Namun, seringkali para peneliti menghadapi data multivariat dengan skala 

pengukuran variabel-variabelnya berbeda-beda (kualitatif dan kuantitatif). Hal itu 

kita sebut dengan analisis data multivariat dengan variabel campuran.  

Nugraha (2014) menuliskan bahwa data merupakan kumpulan dari beberapa 

variabel hasil pengukuran suatu eksperimen atau pengamatan. Data dengan tipe 

kualitatif sering diubah dalam bentuk tabel kontingensi saat ingin menganalisis objek 

yang merupakan subpopulasi. Kategori baris dan kolom dari tabel kontingensi secara 

berurutan dijadikan sebagai objek dan variabel. Oleh karena itu, data tersebut 

merupakan data objek dengan variabel diskrit (Ginanjar, 2021). Selain itu, dari objek 

seringkali diperoleh data tambahan berupa variabel kontinu. Variabel kontinu 

merupakan variabel dengan data yang dapat dilakukan perhitungan secara matematis. 

Data pada variabel kontinu diperoleh dari hasil pengukuran, sehingga data merupakan 

bilangan riil. Berdasarkan hal itu, maka peneliti dapat mengidentifikasi asosiasi antara 

dua variabel dengan tipe data yang berbeda, yaitu diskrit dan kontinu. Pada Rencher 

(2002) menjelaskan bahwa asosiasi pada variabel diskrit didefinisikan sebagai 

hubungan dependensi antara dua variabel kategori. Kedua variabel saling independen 

jika peluang bersamanya sama dengan perkalian dari peluang marjinal. Adapun 
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asosiasi pada variabel kontinu didefinisikan sebagai hubungan linear antara dua 

variabel kontinu. 

Analisis asosiasi baik antar objek, antar variabel, dan juga antara objek 

dengan variabel, dimana variabelnya bersifat campuran akan sangat dibutuhkan. 

Ginanjar (2015) menggunakan metode Hybrid Correspondence Analysis and 

Correlation (HCAC). Pada metode ini digunakan correspondence analysis untuk 

menganalisis variabel diskrit yang berskala nominal dan correlation untuk 

menganalisis variabel kontinu. Jika pendekatan klasik pada correspondence 

analysis ini digunakan pada variabel yang berskala ordinal, maka akan terdapat 

informasi yang hilang. Hal ini dikarenakan semakin tinggi tingkatan skala 

pengukuran, maka semakin banyak informasinya. Oleh karena itu, diperlukan 

pendekatan baru yang dapat digunakan pada variabel berskala ordinal yaitu dengan 

menggunakan Hybrid Decomposition (HD) saat melakukan dekomposisi matriks 

residual standar. HD ini merupakan gabungan antara Singular Value 

Decomposition (SVD) dan Bivariat Moment Decomposition (BMD). 

Beh (2008) menuliskan beberapa algoritma dekomposisi yang digunakan 

dalam correspondence analysis diantaranya yaitu SVD, BMD, dan HD. SVD 

digunakan pada classical correspondence analysis, dimana dua variabel kategori 

yang digunakan berskala nominal. Jika tabel kontingensi tersusun atas dua variabel 

kategori berskala ordinal, maka digunakan metode ordered correspondence analysis 

dengan dekomposisi yang digunakan yaitu BMD. Adapun, jika variabel yang 

digunakan terdiri dari satu variabel kategori nominal dan satu variabel kategori 

ordinal, maka digunakan metode Singly Ordered Correspondence Analysis 

(SOCA) dengan dekomposisi yang digunakan adalah HD. 

Metode correspondence analysis tidak memberikan informasi mengenai 

kontribusi dari suatu kategori terhadap struktur asosiasi antara dua variabel 

kategori. Kategori yang tidak memberikan kontribusi terhadap struktur asosiasi 

antara dua variabel kategori ini tidak dapat dijadikan sebagai bahan pertimbangan 

dalam hal pengambilan keputusan. Oleh karena itu, digunakan confidence regions 

dan approximate p-value untuk mengatasinya. Inferensi tersebut dilakukan dengan 

menggambarkan confidence regions untuk setiap titik pada peta korespondensi dan 
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menghitung approximate p-value untuk mengetahui peluang regions dari suatu titik 

akan beririsan dengan titik origin (vektor nol) dalam peta korespondensi. 

Perhitungan confidence regions dan p-value berbeda untuk variabel kategori 

nominal dan ordinal. Pada variabel nominal memperhitungkan peluang marjinal 

dari setiap kategori. Selain itu, memperhitungkan juga bobot dari setiap dimensi 

dalam perhitungannya (Beh & Lombardo, 2015). Adapun pada variabel ordinal, 

dalam perumusannya tidak memperhitungkan peluang marjinal dari suatu kategori 

dan juga bobot dari setiap dimensi (Beh, 2001). 

Peneliti telah melakukan penelitian mengenai metoda analisis untuk data 

multivariat sejak tahun 2012. Pada Gambar 1.1 disajikan disajikan roadmap 

penelitian dari Tahun 2017. Selama kurun waktu lima tahun terakhir, sudah banyak 

luaran penelitian terkait metoda analisis korespondensi, baik dalam bentuk jurnal 

atau prosiding internasional bereputasi.  Berdasarkan roadmap terlihat bahwa 

penelitian sebelumya sesuai dengan penelitian yang akan dilakukan. Rencana 

penelitian yang dilakukan, diawali dari keinginan untuk menggali informasi yang 

tersembunyi dari data survei wilayah pembangunan (SWP) Kabupaten Bandung.  

Penggalian informasi dilakukan melalui metoda analisis data variabel-variabel 

campuran.  Rencana penelitian pun digambarkan dalam bentuk diagram fishbone 

pada Gambar 1.2. 
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Gambar 1.1. Roadmap Penelitian 
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Gambar 1.2. Diagram fishbone penelitian 

 

1.2 Rumusan Masalah 

Masalah yang belum tersolusikan dari beberapa penelitian telah dilakukan 

untuk menganalisis asosiasi antara variabel dari berbagai tipe data adalah: 

1. Asosiasi hanya antar variabel kualitatif atau kuantitatif. 

2. Variabel ordinal memiliki informasi yang lebih dari pada nominal 

3. Setiap variabel kuantitatif memiliki distribusi tertentu. 

4. Peneliti seringkali memisahkan proses analisis data kuantitatif dengan 

kualitatif.  

Solusi dari empat masalah tersebut adalah melakukan studi untuk 

menganalisis asosiasi antara objek dan variabel campuran.  Mengembangkan 

perhitungan koordinat utama dengan mempertimbangkan jenis variabelnya, apakah 

nominal, ordinal, interval atau rasio, dengan mempertimbankan jenis distribusi 

peluang untuk setiap variabelnya. Terakhir adalah mengembangkan metoda 

perhitungan asosiasi dari data multivariat dengan variabel campuran. 

 

Metoda analisis Proses Ukuran 
Sampel 

Kerjasama Aplikasi Kontribusi wilayah 

Analisis 
asosiasi objek 

terhadap 
variabel campuran 

Informasi tersembunyi dari  
data SWP Kab. Bandung 

Kajian: 
Analisis 
Komponen Utama 

Kajian: 
Analisis perhitungan  
Asosiasi antar variabel  

Kajian: 
Analisis  
Korespondensi 

Pengembangan: 
Package R 

Desiminasi: 
Seminar  
Internasional 

Pengembangan: 
Nilai asosiasi 
Kategori terhadap variabel 

Publikasi: 
1 Jurnal Internasional 

Publikasi: 
1 Jurnal  
PKM 

Pengembangan: 
HKI Package R 

Kajian: 
Asosiasi Kecamatan 
terhadap indikator 
pembangunan 

Kajian: 
Data untuk setiap  
Indikator 
Pembangunan 

Pengembangan: 
Analisis data SWP Kab. 
Bandung 

Desiminasi: 
Seminar Internasional 

BPS Jawa Barat 

BPS Kabupaten Bandung 

Diskominfo Kab. Bandung 

Pengembangan: 
Asosiasi Antar Variabel  
Campuran 
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1.3 Tujuan Riset 

Tujuan penelitian yang akan dilakukan disusun dalam tujuan utama dan 

khusus berikut: 

Tujuan Utama:  

Mengkaji metode yang tepat untuk menganalisis hubungan antar variabel 

campuran, juga antar objek dengan variabel campuran. 

Tujuan Khusus : 

a. Menganalisis asosiasi antara variabel campuran yaitu variabel nominal 

ordinal dan rasio.  

b. Mengembangkan perhitungan koordinat utama dengan mempertimbangkan 

skala pengukuran variabel apakah berbentuk nominal atau ordinal. 

c. Mengembangkan metoda perhitungan asosiasi antara beberapa variabel 

kualitatif dengan beberapa variabel kuantitatif. 

d. Mengembangkan algoritma untuk mengitung asosiasi antara beberapa 

variabel kualitatif dengan beberapa variabel kuantitatif. 

e. Membangun paket untuk mengitung asosiasi antara variabel campuran 

menggunakan perangkat lunak sumber terbuka (open source). 

f. Mengaplikasikan metoda dan teknik perhitungan yang didapatkan, terhadap 

data SWP Kab. Bandung.  

 

1.4 Kegunaan atau Manfaat Riset 

Aspek Teoritis 

a. Didapatkannya metoda analisis asosiasi, antara beberapa variabel kualitatif 

dengan beberapa variabel kuantitatif, akan memudahkan para peneliti lain dan 

praktisi, ketika mengidentifikasi karakteristik untuk setiap objek, sehingga 

informasi yang dihasilkan lebih representatif. 

b. Algoritma yang dihasilkan akan menjadi dasar penelitian lanjutan yang 

mengkaji tentang pengelompokan antar objek berdasarkan variabel-variabel 

campuran.  
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Aspek Praktis  

a. Paket perhitungan yang dibangun berdasarkan perangkat lunak sumber terbuka 

akan banyak membantu bidang penggalian data (data mining). 

b. Aplikasi terhadap data nyata akan membantu praktisi yang menggunakan data 

nyata tersebut untuk mengambil keputusan.  
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BAB 2. TINJAUAN PUSTAKA DAN KERANGKA PEMIKIRAN 

 

2.1. Tinjauan Pustaka 

Identifikasi asosiasi antara objek dan variabel akan sangat diperlukan jika 

peneliti ingin mengetahui karakteristik masing-masing objek berdasarkan variabel. 

Sehingga akan dikaji analisis data, berdasarkan hasil tabulasi silang dari dua 

variabel kategori, kategori baris dan kolom masing-masing mewakili objek dan 

karakteristik. Dengan demikian, CA sering digunakan untuk mengidentifikasi 

hubungan antara objek dan karakteristiknya. Jika baris dan kolom masing-masing 

mewakili objek dan variabel kontinu, maka analisis faktor Biplot digunakan untuk 

mengidentifikasi hubungan antara objek dan variabel. Metode yang diusulkan 

dalam penelitian ini adalah gabungan dari dua metode tersebut. Namun, 

perhitungan korelasinya menggunakan nilai cosinus. Berdasarkan itu, metode ini 

disebut Hybrid SoCA dengan asosiasi nilai cosinus. 

 

2.1.1 Tabel Kontingensi 

Jika banyaknya objek/individu adalah n, dan diambil sepasang variabel acak 

kategoris, yang dimisalkan 𝑌 = {1,2, ⋯ , 𝐼} dan 𝑍 = {1,2, ⋯ , 𝐽}, dengan 𝐼, 𝐽 ≥ 2, 

maka dapat dibangun matriks data kategori 𝐗 yang berukuran 𝑛 × 2.  Kategori Y 

dan Z masing-masing dikenal sebagai variabel (acak) kategoris baris dan kolom. 

Tabel 2.1 Tabel Kontingensi. 

𝒀 
𝒁 

1 2 ⋯ J Jumlah 

1 𝑛11 𝑛12 ⋯ 𝑛1𝐽  𝑛1• 

2 𝑛21 𝑛22 ⋯ 𝑛2𝐽 𝑛2• 

⋮ ⋮ ⋮ ⋱ ⋮ ⋮ 
I 𝑛𝐼1 𝑛𝐼2 ⋯ 𝑛𝐼𝐽 𝑛𝐼• 

Jumlah 𝑛•1 𝑛•2 ⋯ 𝑛•𝐽 𝑛 

 

Pada tabel kontingensi umumnya:  

1. 𝑛𝑖𝑗 menyatakan banyaknya unit observasi untuk pasangan (Y , Z) = (i , j).   

2. 𝑛𝑖⦁ adalah banyaknya objek/individu kategori baris 𝑖. 

3. 𝑛⦁𝑗 adalah banyaknya objek/individu kategori kolom 𝑗.  
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Matriks tabulasi silang 𝐍 berukuran 𝐼 × 𝐽, yang elemen-elemennya tidak lain adalah 

𝑛𝑖𝑗. Dengan kata lain 

 𝐍 = (𝑛𝑖𝑗). (1) 

Jika setiap 𝑛𝑖𝑗 dibagi dengan 𝑛 (banyaknya objek/individu yang 

terobservasi) akan didapat matriks P yang setiap elemennya merupakan frekuensi 

relatif.  Dengan kata lain P memenuhi persamaan di bawah ini,  

 𝐏 = (𝑝𝑖𝑗), dengan 𝑝𝑖𝑗 =
𝑛𝑖𝑗

𝑛
. (2) 

Elemen dari P tidak lain adalah peluang gabungan dari 𝑌 = 𝑖 dan 𝑍 = 𝑗  

𝑃(𝑌 = 𝑖, 𝑍 = 𝑗) = 𝑝𝑖𝑗 . 

Jika fungsi massa peluang (FMP) marginal variabel kategoris baris 

𝑃(𝑌 = 𝑖) = 𝑟𝑖 , 𝑖 = 1,2, ⋯ , 𝐼,  maka didapat vektor distribusi marginal kategoris Y 

atau 𝑟 yang memenuhi persamaan 

 𝑟 = 𝐏1⃑⃑ = (𝑟1 𝑟2 ⋯ 𝑟𝐼)𝑡, dengan   𝑟𝑖 = ∑ 𝑝𝑖𝑗
𝐽
𝑗=1 . (3) 

Jika FMP variabel kolom 𝑃(𝑍 = 𝑗) = 𝑐𝑗, dengan 𝑗 = 1,2, ⋯ , 𝐽, maka 

 𝑐 = 𝐏𝑡1⃑⃑ = (𝑐1 𝑐2 ⋯ 𝑐𝐽)𝑡, dengan 𝑐𝑗 = ∑ 𝑝𝑖𝑗
𝐼
𝑖=1 , (4) 

Matriks diagonal distribusi marginal baris dan kolom yang masing-masing 

berukuran 𝐼 × 𝐼 dan 𝐽 × 𝐽, yaitu: 

 𝐑 = 𝐷𝑖𝑎𝑔(𝑟), (5) 

dan 

 𝐂 = 𝐷𝑖𝑎𝑔(𝑐). (6) 

 

2.1.3. Analisis Korespondensi 

Analisis korespondensi (AK) diartikan sebagai teknik penyajian data antar 

baris, antar kolom, dan antara baris dan kolom dari tabel kontingensi (dua arah yang 

kemudian dapat diperluas untuk tabel kontingensi multi arah) pada suatu ruang 

vektor berdimensi kecil dan optimal. Analisis ini juga didesain untuk digunakan 

dalam pengembangan pengelompokan yang mewakili data frekuensi. 

Tujuan utama dari AK adalah mengestimasi titik koordinat utama untuk 

kategori baris dan kolom dari tabel kontingensi, yang mana titik koordinat utama 
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adalah vektor-vektor yang merupakan kombinasi linier dari vektor-vektor setiap 

kategori baris atau kolom. Titik koordinat utama pertama adalah kombinasi linier 

dari vektor-vektor setiap kategori, dengan koefisien (nilai eigen) tertinggi (eigen 

vektor ortonormal yang berkorespondensi dengan nilai eigen tertinggi merupakan 

vektor yang paling mewakili setiap vektor-vektor kategori), dan titik koordinat 

utama kedua adalah kombinasi linier dari vektor-vektor setiap kategori, dengan 

koefisien (nilai eigen) tertinggi kedua (eigen vektor ortonormal yang 

berkorespondensi dengan nilai eigen tertinggi kedua merupakan vektor yang kedua 

paling mewakili setiap vektor-vektor kategori), dan seterusnya.  

Pemetaan dari titik koordinat utama  akan menghasilkan informasi tentang 

asosiasi antar kategori baris, kategori kolom, dan antara kategori satu baris dengan 

satu kategori kolom. Koordinat utama dihitung berdasarkan matriks residual 

standar (Greenacre, 2013) yang merepresentasikan asosiasi antar kategori dengan 

perhitungan sebagai berikut: 

 𝐒 = 𝐑−1 2⁄ (𝐏 − 𝑟𝑐𝑡)𝐂−1 2⁄  (7) 

dan dekomposisi nilai singular (DNS) dari matriks residual standar, adalah: 

 𝐒 = 𝐔𝐃𝐕𝑡 (8) 

yang mana 𝐔𝑡𝐔 = 𝐕𝑡𝐕 = 𝐈, 𝐃 = 𝐷𝑖𝑎𝑔 (√𝜆𝑙
⃑⃑⃑⃑⃑⃑ ⃑⃗ ), 𝑙 = 1,2, ⋯ , 𝐿, dan √𝜆𝑙

⃑⃑⃑⃑⃑⃑ ⃑⃗
 adalah 

vektor yang elemennya merupakan akar nilai-nilai eigen yang berurut dari nilai 

besar ke nilai kecil (√𝜆1 > √𝜆2 > ⋯ > √𝜆𝐿) dari 𝐒𝐒𝑡 atau 𝐒𝑡𝐒, dan 𝐿 adalah 

banyaknya nilai eigen yang didapatkan. 

Hitung koordinat utama dari baris, dengan cara: 

𝐘 = 𝐑−1
2⁄ 𝐔𝐃. (9) 

Hitung koordinat utama dari kolom, dengan cara: 

𝐙 = 𝐂−1
2⁄ 𝐕𝐃. (10) 

Koordinat utama selanjutnya dipetakan pada peta ℓ dimensi, disebut sebagai peta 

AK. Sumbu utama ke-ℓ dari peta AK dilambangkan dengan 𝛿ℓ, ℓ = 1,2, ⋯ , 𝐿. Titik 

koordinat untuk sumbu utama pertama (𝛿1), kedua (𝛿2), dan seterusnya masing-

masing adalah kolom pertama, kedua, dan seterusnya dari matriks 𝐘 dan 𝐙. 
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Persentase varians yang terkandung pada setiap koordinat utama adalah 

proporsi inersia pada setiap koordinat utama. Proporsi inersia pada setiap koordinat 

utama dilambangkan dengan 𝜏ℓ dan disajikan dalam bentuk vektor 𝜏 yang berukuran 

𝐿, cara perhitungannya yaitu: 

 
𝜏 = (𝜏1,, 𝜏2, ⋯ , 𝜏𝐿) = 𝜆 × (1⃑⃑𝑡𝜆)

−1
, 𝜏ℓ =

𝜆ℓ

∑ 𝜆ℓ
𝐿
ℓ=1

 (11) 

dengan 𝜆 berukuran 𝐿 yang elemennya merupakan nilai-nilai eigen yang berurutan 

𝜆1 ≥ 𝜆2 ≥ ⋯ ≥ 𝜆𝐿, dan 1⃑⃑ juga berukuran 𝐿.  Misalkan 𝜉 menyatakan kualitas peta 

AK, dan peta AK disajikan dalam κ dimensi dengan κ ≤ 𝐿, sehingga: 

 
𝜉 = ∑ 𝜏ℓ

κ

ℓ=1 
. (12) 

Karena banyak dimensi untuk sebuah peta maksimum 3, sehingga κ ≤ 3 

dan κ ≤ 𝐿.  Beh dan Lombardo (2014) menuliskan bahwa biasanya para peneliti 

akan mengangap memadai jika kualitas peta minimal sebesar 70%, dan peneliti 

mungkin perlu mempertimbangkan strategi grafis alternatif jika plot korespondensi 

memiliki kualitas kurang dari 70%.  Kajian AK lebih dalam untuk masing-masing 

persamaan dapat dipelajari pada buku Beh dan Lombardo (2014). Kajian AK lebih 

dalam untuk masing-masing persamaan dapat dipelajari pada buku Beh dan 

Lombardo (2014). 

 

2.1.4. Elliptical Confidence Regions 

 CA dan variasinya memberikan gambaran berupa grafik yang menandakan 

hubungan simetris atau asimetris antara variabel kategori, sehingga pada elliptical 

confidence region ini akan dipertimbangkan kedekatan dari titik asal yang 

menggambarkan confidence region untuk setiap titik dalam plot korespondensi 

dimensi rendah.  

 Confidence region dikembangkan oleh Pearson awalnya berupa confidence 

interval yang  berupa garis lurus, setelah itu berkembang menjadi confidene circle 

untuk CA sederhana dua kategori, Lebart et al. (1984), karena sumbu pada 21    

yang menyebabkan pada sumbu koordinat tidak seimbang, maka terbentuklah 

confidence ellips, Beh dan Lambardo(2010),  
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 Persamaan  ellips  dua dimensi )2(== Mm  yang berpusat pada ( 21,  ff ) plot 

korespondensi dengan panjang sumbu sebagai berikut: 

    













−= 
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j
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2

2
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.

1






                                                                          (13) 

)(1 x  adalah semi-major panjang sumbu pada confidence ellipse, dan )(2 x   adalah 

semi-minor panjang sumbu dari ellipse dan derajat bebas )1)(1( −− m . sedangkan 

Confidence ellips untuk m  dimensi, )2(= Mm , maka kategori baris ke-  , dapat 

dibangun dengan panjang semi-axis sepanjang sumbu utama ke-m dengan 

persamaan berikut: 

 

kj

mm
pX

x
.

~
2

2

)(





=                                                                                       (14) 

Setelah ellips terbentuk dan sumbu diketahui maka langkah selanjutnya 

adalah mengetahui signifikansi kategori yang ada, dengan membandingkan chi 

square Pearson atau p-value dengan taraf signifikansi (α). 

 

2.1.5. Simplification of Correspondence Analysis (SoCA) 

Ginanjar dkk. [10] menulis untuk tabel kontingensi 2 × J, matriks residual 

standar dapat langsung dihitung dari elemen matriks tabulasi silang, sehingga 

menghitung nilai eigen dapat disederhanakan menjadi: 
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Tujuan SoCA adalah memperkirakan koordinat utama dari kategori baris dan 

kolom. Untuk I = 2 dan nilai eigen bukan nol hanya satu, maka koordinat utama 

yang diperoleh terdiri dari satu dimensi. Koordinat utama dari kategori baris 

dihitung dengan: 
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dan koordinat utama dari kategori baris dihitung dengan 
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Dari Tabel 2.1 pertimbangkan ( )ijn=N  adalah matriks tabulasi silang, perhitungan 

juga berlaku untuk matriks tabulasi silang I × 2, dengan I > 2, dengan memandang 

( )ji
t n=N  matriks tabulasi silang 2 × I. 

 

2.1.6. Asosiasi Nilai Cosinus 

Korelasi Pearson tidak cocok digunakan untuk mengidentifikasi hubungan 

antara dua vektor jika data tidak berdistribusi normal. Berdasarkan hal itu, asosiasi 

dihitung berdasarkan cosinus dari sudut antara dua vektor. Misalkan variabel 

kontinu, data tambahan adalah 𝑉𝑚, dengan jumlah variabel tambahan adalah 𝑞, jadi 

𝑚 =  1, 2, . . . , 𝑞, dan koordinat utama kategori kolom adalah 𝑧𝑗 seperti yang tertulis 

dalam persamaan (17). Jadi nilai hubungan antara koordinat utama kategori kolom 

dengan variabel kontinyu ke-𝑚 adalah sebagai berikut: 
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2.2. Kerangka Berfikir 

Kerangka berpikir dalam penelitian ini dapat digambarkan pada Gambar 

2.2. Penelitian ini diawali dengan kajian perhitungan asosiasi berdasarkan analisis 

korespondensi, selajutnya kajian dari data yang terdiri dari berbagi variabel 

kualitatif dan kuantitatif. Studi kasus dilakukan terhadap data Survei Wilayah 

Pendukung (SWP) Kab. Bandung.  
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Gambar 2.2. Kerangka Berfikir 

 

2.3. Hipotesis 

Hipotesis dalam penelitian ini adalah antar variabel-variabel campuran 

saling bergantung, sehingga informasi yang dihasilkan dari analisis data antar 

variabel campuran akan bermakna. Hipotesis ini menjadi dasar perhitungan untuk 

Analisis Korespondensi dan Komponen Utama.   

 

Analisis 

Korespondensi 

Analisis 

Komponen 

Utama 

Data SWP Kab. 

Bandung 

Karakteristik 

Indikator 

Pembangunan 

Setiap Kecamatan 

Jurnal 1: 

Dua variabel 

kualitatif  

dan beberapa 

kuantitatif 

Jurnal 2: 

Tiga atau 

Lebih variabel 

kualitatif  dan beberapa 

kuantitatif 
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BAB 3. METODE RISET 

 

3.1  Rancangan Riset 

Penelitian ini menggunakan rancangan riset kuantitatif dengan tujuan 

mendapatkan metoda yang lebih akurat untuk menganalisis asosiasi antara beberapa 

variabel kualitatif dan kuantitatif.  Metoda dan teknik perhitungan yang didapatkan 

diaplikasikan terhadap data SWP Kab. Bandung, sehingga didapatkan indikator-

indikator pembangunan yang harus dikaji lebih lanjut untuk setiap kecamatan. 

 

3.2. Data, Teknik pengumpulan data dan Sumber Data 

Data yang digunakan dalam penelitian ini adalah data skunder yang 

direncanakan dikumpulkan dari tiga sumber seperti yang disajikan dalam tabel 

berikut   

Tabel 3.1 Variabel dan Sumber Data 

No. Variabel Sumber 

1 Data SWP Kab. Bandung. Diskominfo Kab. Bandung 

2 Data Indikator Pembangunan BPS Kab. Bandung 

3 Populasi Penduduk BPS Jawa Barat 

 

3.3. Pengambilan/pemilihan sampel 

 Unit analisis dalam penelitian ini meliputi semua desa/kelurahan di Kab. 

Bandung.  

 

3.4. Validitas dan reliabilitas data 

 Validitas dan reliabilitas data dilakukan dengan mencocokan data BPS 

dengan data Diskominfo Kab. Bandung.  

 

3.5. Pengolahan dan analisis data 

Pengolahan data akan menggunakan metode analisis asosiasi antara 

beberapa variabel kualitatif dan kuantitatif, dimana dua variabel kualitatif 

mempunyai skala pengukuran nominal dan/atau ordinal. Selain itu ditahun kedua 

akan dikembangkan untuk kasus dimana tiga atau lebih variabel kualitatif 
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mempunyai skala pengukuran nominal dan/atau ordinal. Beberapa hal yang perlu 

diperhatikan dalam pengolahan data adalah pembangunan algoritma untuk 

menganalisis asosiasi antara variabel campuran dengan kegiatan sebagai berikut: 

1. Mengkaji asosiasi antar objek dari dua variabel kualitatif dengan beberapa 

variabel kuantitatif. 

2. Mengkaji asosiasi antar objek dari tiga atau lebih variabel kualitatif dengan 

beberapa variabel kuantitatif. 

3. Mengembangkan algoritma, dan membuat package di R untuk: 

a. Perhitungan asosiasi dimana dua variabel kualitatif mempunyai skala 

pengukuran nominal dan/atau ordinal dengan beberapa variabel 

kuantitatif. 

b. Perhitungan asosiasi dari tiga atau lebih variabel kualitatif mempunyai 

skala pengukuran nominal dan/atau ordinal dengan beberapa variabel 

kuantitatif. 

4. Mengkonstruksi data SWP Kab. Bandung untuk dianalisis. 

5. Mengaplikasikan data SWP Kab. Bandung, terhadap metoda analisis yang 

telah dihasilkan. 

6. Mengidentifikasi informasi yang dihasilkan. 

Pada tahap studi kasus, digunakan variabel-variabel yang tertulis pada Tabel 

3.1.  Untuk sementara penulis memiliki data SWP Kab. Bandung tahun 2019.  Data 

tersebut berasal dari Diskominfo Kab. Bandung,  berdasarkan hasil survey yang 

dilakukan oleh Diskominfo Kab. Bandung, sehingga sumber data yang lebih dini 

ada di Diskominfo Kab. Bandung. 

 

3.6. Lokasi dan Waktu Riset 

Lokasi penelitian pada Laboratorium departemen statistika dengan periode waktu 

penelitian selama satu tahun.  
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BAB 4. PROGRESS KEGIATAN DAN PEMBAHASAN 

4.1. Asosiasi dari Tabel Kontingensi dengan Tambahan Variabel Kontinu 

menggunakan Hybrid Singly Ordered Correspondence Analysis (SOCA) dengan 

Nilai Korelasi 

Berdasarkan kajian sementara, maka dapat disimpulkan sebagai berikut: 

1. Koordinat utama kategori baris dan kolom dari variabel kategori berskala 

nominal dan ordinal dapat diperoleh menggunakan metode SOCA. Kategori 

dengan kontribusi yang signifikan dapat digunakan untuk mengidentifikasi 

asosiasi antara objek dengan kategori variabel. Adapun penentuan dimensi 

dalam membangun peta korespondensi yaitu berdasarkan persentase variansi 

terkecil antara kategori baris dan kolom. 

2. Koordinat vektor variabel kontinu diperoleh berdasarkan nilai korelasi antara 

variabel kontinu dengan koordinat utama baris hasil SOCA. Koordinat vektor 

dengan korelasi yang signifikan dapat digunakan untuk mengidentifikasi 

asosiasi variabel kontinu dengan objek.  

3. Identifikasi mengenai signifikansi statistik suatu kategori yang memberikan 

kontribusi pada struktur asosiasi antara dua variabel kategori yang berskala 

nominal dan ordinal dapat menggunakan confidence regions dan approximate 

p-values. 

4. Berdasarkan studi kasus diperoleh informasi bahwa semua kategori dari 

variabel berskala nominal dan ordinal signifikan berkontribusi terhadap 

asosiasi diantara variabel kelompok umur dan provinsi. Hasil asosiasi 

menunjukkan bahwa terdapat 11 provinsi berasosiasi dengan kategori umur   17 

– 26 tahun, 17 provinsi berasosiasi dengan kategori umur 27 – 41 tahun, dan 6 

provinsi lainnya berasosiasi dengan kategori umur > 62 tahun. Adapun variabel 

kontinu X7, X12, dan X13 memiliki asosiasi yang signifikan dengan koordinat 

utama pertama, sedangkan variabel X9 dan X10 berasosiasi signifikan dengan 

koordinat utama kedua. 

4.2. Luaran yang Dicapai 

Bagian dari penelitian ini telah digunakan oleh mahasiswa S2 dan 

didokumentasikan dalam bentuk Tesis sebagai berikut: 
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.  
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BAB 5. RENCANA KEBERLANJUTAN PROGRAM 

 

Sesuai dengan rencana kegiatan riset, saat ini dalam tahap pembuatan 

package R untuk analisis asosiasi antara variabel campuran untuk dua variabel 

kualitatif. Rencana tahap berikutnya adalah: 

1) Aplikasi asosiasi antara variabel campuran untuk dua variabel kualitatif. 

2) Diseminasi dan publikasi hasil studi asosiasi antara variabel campuran untuk 

dua variabel kualitatif. 

3) Penyusunan Laporan. 

 

Tabel 5.1. Rencana Kegiatan Riset Lanjutan  

No Jenis Kegiatan 
Tahun 1 

1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 11 12 

1 
Studi asosiasi antar objek dan 
variabel-variabel campuran 

                        

2 
Studi metoda analisis 
korespondensi dan komponen 
utama                         

3 Pengumpulan Data tahun 2021                         

4 
Studi metoda asosiasi antara 
variabel campuran untuk dua 
variabel kualitatif                         

5 

Pembuatan package R untuk 
analisis asosiasi antara variabel 
campuran untuk dua variabel 
kualitatif                         

6 
Aplikasi asosiasi antara variabel 
campuran untuk dua variabel 
kualitatif                         

7 

Diseminasi dan publikasi hasil 
studi asosiasi antara variabel 
campuran untuk dua variabel 
kualitatif.                          

8 Penyusunan Laporan                          

 

 

 

 

  



 

20 

DAFTAR PUSTAKA 

[1] Agresti, A. 2019. An Introduction To Categorical Data Analysis Third 

Edition. United States of America: John Wiley & Sons, Inc. 

[2] Beh, E. J. 2001. Confidence Circles For Correspondence Analysis Using 

Orthogonal Polynomials. Journal of Applied Mathematics and Decision 

Sciences, 5(1): 35-45. 

[3] Beh, E. J. 2008. Simple Correspondence Analysis of Nominal-Ordinal 

Contingency Tables. Journal of Applied Mathematics and Decision 

Sciences, 2008: 1-17. 

[4] Beh, E. J. & Lombardo, R. 2014. Confidence Regions and Approximate p-

values for Classical and Non Symmetric Correspondence Analysis. 

Communications in Statistics - Theory and Methods, 4(1): 95-114. 

[5] Ginanjar, I. 2015. Hybrid Correspondence Analysis and Correlation to 

Analyze the Market Position from Data with Two Qualitative and p-2 

Quantitative Variables. AIP Conference Proceedings, 1692: 1-4. 

[6] Ginanjar, I., Nurwahidah, A. I., Suprijadi, J., Toharudin, T., & Sukono. 2020. 

Analysis of Multivariate Associations with Qualitative and Quantitative 

Variables using Hybrid of Burt Multiple Correspondence Analysis and 

Cosine Association Matrices (A Case Study: The high school’s accreditation 

in West Java). Journal of Advanced Research in Dynamical and Control 

Systems, 12(6): 826-832. 

[7] Ginanjar, I., Sunengsih, N., & Sudartianto. 2021. The Method to Analyse the 

Association between Objects and Variables in the Form of I×2 Contingency 

Tables with Continuous Variables Additional Data. Journal of Physics: 

Conference Series, 1776: 1-8. 

[8] Hair, J. F., Black, W. C., Babin, B. J. & Anderson R. E. 2014. Multivariate 

Data Analysis. Pearson New International Edition. United States of America: 

Pearson. 

[9] Illowsky, B. & Dean, S. 2022. Introductory Statistics. California: 

LibreTexts. 

[10] Johnson, R. A. & Wichern, D.W. 2007. Applied Multivariate Statistical 



 

21 

Analisis. Sixth Edition. Upper Saddle River, New Jersey: Prentice Hall 

International, Inc. 

[11] Jolliffe, I.T. 2002. Principal Component Analysis. Second Edition. New 

York: Springer. 

[12] Lombardo, R. 2015. Modelling Trends in Ordered Correspondence Analysis. 

The Psychometric Society. 

[13] McHugh, Mary L. 2013. The Chi-Square Test of Independence. Biochemia 

Medica, 23(2): 143-149. 

[14] Nugraha, J. 2014. Pengantar Analisis Data Kategorik. Yogyakarta: 

Deepublish. 

[15]  Rencher, A.C. 2002. Methods of Multivariat Analisis. Second Edition. New 

York: John Wiley and Sons, Inc.  

 

  



 

22 

LAMPIRAN-LAMPIRAN 

Lampiran 1.   

Dukungan sarana dan prasarana riset menjelaskan fasilitas yang menunjang 

kegiatan riset, yaitu prasarana utama yang diperlukan dan ketersediannya di 

perguruan tinggi pengusul. Apabila tidak tersedia, jelaskan bagaimana cara 

mengatasinya. 

 

Fasilitas Pendukung Penelitian 

 

Departemen Statistika 

FMIPA UNPAD 

memiliki prasaran yang 

memadai dalam 

mendukung kegiatan 

PBM dan Penelitian 

Dosen. Departemen 

Statistika FMIPA Unpad 

memiliki Gedung 3 

Lantai. Lantai 1 ruang 

kelas, perpustakaan, 

Laboratorium Bahasa. 

Lantai 2 Laboratorium 

Komputer, Tata Usaha 

dan Student Centre dan 

Ruang Kerja Dosen dan 

Ruang Rapat 

Lantai 3 terdiri dari 

Aula, Ruang Kerja 

Dosen dan Ruang 

Pertemuan untuk Diskusi 

Penelitian seperti yang 

tampak di samping. 

 

 

 

 

 

Departemen Statistik 

memiliki 4 Laboratorium 

yang terdiri dari Dua 

Laboratorium Komputer, 

satu laboratorium bahasa 

dan satu laboratorium 

untuk tugas akhir. 

Laboratorium computer 

dapat dimanfaatkan oleh 

seluruh dosen untuk 
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melakukan aktivitas 

penelitiannya.  

Lampiran 2.   

Susunan organisasi tim periset dan pembagian tugas  

 

No Nama Fakultas 
Bidang 

Ilmu 

Alokasi 

Waktu 

(Jam/Minggu) 

Uraian Tugas 

1 

Dr. Irlandia 

Ginanjar 
MIPA Statistika 

12 Jam/ 

Minggu 

Melakukan 

Analisis 

matematis 

untuk analisis 

asosiasi 

2 
Dr. Jadi Suprijadi, 

DEA 
MIPA Statistika 

8 Jam/ 

Minggu 

Mengkaji teori 

analisis asosiasi 

3 

Sinta Septi 

Pangastuti , S.Si., 

M.Stat. 

MIPA Statistika 
8 Jam/ 

Minggu 
Analisis Data  
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Lampiran 3.   

DAFTAR RIWAYAT HIDUP PENELITI  

 

A. Identitas Diri 

1  Nama Lengkap (dengan gelar) Dr. Irlandia Ginanjar, S.Si., M.Si. 

2  Jenis Kelamin L 

3  Jabatan Fungsional Lektor 

4  NIP/NIK/Identitas lainnya 197811222005011003 

5  NIDN 0022117802 

6  Tempat, Tanggal Lahir Bandung, 22 Nopember 1978 

7  E-mail irlandia@unpad.ac.id  

8  Nomor Telepon/HP (022) 7565667/081321254747 

9  Alamat Kantor Departemen Statistika Gedung D14 

Kampus Unpad Jatinangor. Jl. 

Bandung-Sumedang Km 21.  

10  Nomor Telepon/Faks (022) 7796002/ (022) 7796002  

11  Mata Kuliah yang Diampu 1. Analisis Multivariat 

2. Proses Stokastik 

 

B. Riwayat Pendidikan 

  S-1 S-2 S-3 

 Nama Perguruan 

Tinggi 

Universitas 

Padjadjaran 

Institut Teknologi 

Sepuluh 

Nopember 

 Institut Teknologi 

Bandung 

 Bidang Ilmu Statistika Statistika Statistika 

 Tahun Masuk-

Lulus 

1996-2001 2009-2011 2012-2017 

 Judul 

Skripsi/Tesis/Dise

rtasi 

Aplikasi Analisis 

Korespondensi 

untuk 

Memposisikan 

Produk Pada 

Masalah Produk 

Eksisting 

Hybrid Distatis 

untuk 

Menganalisis 

Objek dan 

Assessor dari Data 

Penyortiran 

Penyederhanaan 

analisis-

korespondensi 

untuk 

meningkatkan 

akurasi koordinat 

utama 

Nama 

Pembimbing/ 

Promotor 

Drs. Yuyun 

Hidayat, M.S  

Dr. Bambang W. 

Otok, M.S 

Udjianna S. 

Pasaribu, Ph.D 

  

mailto:irlandia@unpad.ac.id
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C. Pengalaman Penelitian Dalam 5 Tahun Terakhir  

    (Bukan Skripsi, Tesis, maupun Disertasi) 

No. Tahun Judul Penelitian Pendanaan 

Sumber* Jml (Juta Rp) 

1 2021 

Metode untuk Menganalisis 

Hubungan antara Objek dan 

Variabel dalam Bentuk Tabel 

Kontingensi dengan Data 

Tambahan Variabel Kontinu 

Riset 

Percepatan 

Lektor 

Kepala 

Unpad 

Rp. 118.800.000 

2 2020 

Metode untuk Menganalisis 

Hubungan antara Objek dan 

Variabel dalam Bentuk Tabel 

Kontingensi dengan Data 

Tambahan Variabel Kontinu 

Riset 

Percepatan 

Lektor 

Kepala 

Unpad 

Rp. 80.800.000 

3 2019 

Uji Statistik Kontribusi Setiap 

Kategori terhadap Asosiasi 

antar Variabel Kualitatif 

Hibah RFU 

Lanjutan 

Unpad 

Rp. 73.400.000 

4 2018 

Penentuan Ukuran Sampel 

dari Data Berukuran Besar 

(Big Data) untuk Analisis 

Variabel-Variabel Kategoris 

Hibah RFU 

Unpad 

Rp. 34.200.000 

5 2017 

Identify The Potential Web or 

Mobile Application Users for 

Bus Passengers using 

Elliptical Confidence Region 

of Correspondence Analysis 

Hibah P3MI 

ITB 

Rp. 9.000.000 

* Tuliskan sumber pendanaan baik dari skema penelitian DIKTI maupun dari 

sumber lainnya. 

D. Pengalaman Pengabdian Kepada Masyarakat dalam 5 Tahun Terakhir 

No. Tahun Judul Pengabdian Kepada 

Masyarakat 

Pendanaan 

Sumber* Jml (Juta Rp) 

1 2021 Pelatihan Analisis Data 

Kabupaten Bandung 

Menggunakan Software R. 

Hibah PPM 

Unpad 

Rp. 7.500.000 

2 2020 Penggalian Data Daring untuk 

Bahan Pertimbangan 

Penyusunan Program dan 

Kebijakan Pemerintah Daerah 

Jawa Barat 

Hibah PPM 

Unpad 

Rp. 7.000.000 

3 2019 Pelatihan Analisis Data 

Kabupaten Bandung Dalam 

Angka 2018 

Hibah PPM 

Unpad 

Rp. 10.000.000 
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No. Tahun Judul Pengabdian Kepada 

Masyarakat 

Pendanaan 

Sumber* Jml (Juta Rp) 

4 2018 Pelatihan Metode Penentuan 

Ukuran Sampel 

Hibah PPM 

Unpad 

Rp. 5.000.000 

5 2018 Pelatihan Pengumpulan 

Pengolahan dan Analisis data 

Hibah PPM 

Unpad 

Rp. 5.000.000 

* Tuliskan sumber pendanaan baik dari skema pengabdian kepada masyarakat 

DIKTI maupun dari sumber lainnya. 

E. Publikasi Artikel Ilmiah Dalam Jurnal dalam 5 Tahun Terakhir 

No

. 

Judul Artikel Ilmiah Nama Jurnal Volume/ 

Nomor/Tahun 

1 Identifying the Potential for 

Online and Mobile Application 

Use Forbus Passengers in West 

Java Using Simplification of 

Correspondence Analysis 

(Ginanjar, I., Pasaribu, U.S., 

Beh, E.J., Indratno, S.W.) 

ARPN Journal of 

Engineering and 

Applied Sciences 

Vol. 16, No. 20, 

2021 

2 A Fixed Effect Panel Spatial 

Error Model in Identifying 

Factors of Poverty in West 

Java Province 

(Sudartianto, Firman, 

Suparman, Y., Ginanjar, I.) 

Journal of Physics: 

Conference Series 

Vol. 1776, 

012062, 2021 

3 Multi responses taguchi 

optimization using overlaid 

contour plot and desirability 

function 

(Winarni, S., Sunengsih, N., 

Ginanjar, I.,) 

Journal of Physics: 

Conference Series 

Vol. 1776, 

012061, 2021 

4 The Method to Analyse the 

Association between Objects 

and Variables in the Form of 𝑰 

× 𝟐 Contingency Tables with 

Continuous Variables 

Additional Data 

(Ginanjar, I., Sunengsih, N., 

Sudartianto) 

Journal of Physics: 

Conference Series 

Vol. 1776, 

012049, 2021 
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No

. 

Judul Artikel Ilmiah Nama Jurnal Volume/ 

Nomor/Tahun 

5 Analysis of Multivariate 

Associations with Qualitative 

and Quantitative Variables 

using Hybrid of Burt Multiple 

Correspondence Analysis and 

Cosine Association Matrices  

(Ginanjar, I., Nurwahidah, 

A.I., Suprijadi, J., Toharudin, 

T., Sukono) 

Jour of Adv 

Research in 

Dynamical & 

Control Systems 

Vol. 12, Issue-06, 

2020 

6 Hybrid Correspondence with 

PCA Biplot for Grouping 

Districts/ Cities of West Java 

Based on Toddler Nutritional 

Status and the Causes of 

Malnutrition  

(Purwandari, T., Hidayat, Y., 

Ginanjar, I., Prasetya, S.B., 

Sukono) 

The International 

Journal of 

Innovation, 

Creativity and 

Change 

Vol 9, Iss 12, 2020 

7 Contribution of a categorical 

statistical test in examining 

dependencies among 

qualitative variables by means 

simplification of 

correspondence analysis  

(Ginanjar, I., Nurhuda, I., 

Sunengsih, N., Sudartianto) 

Journal of Physics: 

Conference Series 

Vol 1265, No. 1, 

2019 

 

F. Pemakalah Seminar Ilmiah (Oral Presentation) dalam 5 Tahun Terakhir 

No. Nama Pertemuan Ilmiah / 

Seminar 

Judul Artikel Ilmiah Waktu dan 

Tempat 

1 Konferensi Penelitian 

Matematika dan 

Pembelajarannya V 

The Method to Analyse the 

Association between Objects 

and Variables in the Form of 

I×2 Contingency Tables with 

Continuous Variables 

Additional Data 

1 April 

2020, 

Surakarta 

2 Seminar Nasional 

Statistika Online SNSO 

2020 

Uji Signifikansi Kontribusi 

Kategori untuk 

Kebergantungan Kategori 

Umur terhadap Status Covid-

19 

12 Agustus 

2020, 

Jatinangor 
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No. Nama Pertemuan Ilmiah / 

Seminar 

Judul Artikel Ilmiah Waktu dan 

Tempat 

3 Konferensi Nasional 

Penelitian Matematika 

dan Pembelajarannya IV 

The Contribution statistical test 

of categories to dependencies 

between qualitative variables 

based on simplification of 

correspondence analysis 

27 Maret 

2019, 

Surakarta 

4 Seminar Nasional 

Statistika VII 

Pengelompokan Kategori-

kategori Hasil Analisis 

Korespondensi Menggunakan 

Cluster Hirarki Wards 

27 Oktober 

2018, 

Jatinangor 

5 Seminar Nasional 

Statistika 

Kategorisasi Data 

Menggunakan Wilayah 

Konfidensi Elips dari Analisis 

Korespondensi 

15 

September 

2018, Palu 

6 Seminar Nasional 

Matematika dan 

Pendidikan Matematika 

2018 

Penentuan Ukuran Sampel dari 

Data Berukuran Besar (Big 

Data) untuk Analisis 

Korespondensi 

14 Agustus 

2018, 

Surakarta 

7 Seminar Nasional 

Statistika VI 

Studi Indeks Kebahagiaan 

Masyarakat Keluarga Miskin 

Studi kasus Masyarakat Kota 

Bandung 

28 Oktober 

2017, 

Jatinangor 

8 Seminar Nasional 

Statistika VI 

Investigating Demographic 

Feature and the Transportation 

lndustry in lndonesia Using 

Correspondence Analysis 

28 Oktober 

2017, 

Jatinangor 

 

G. Karya Buku dalam 5 Tahun Terakhir 

No. Judul Buku Tahun Jumlah 

Halaman 

Penerbit 

     

H. Perolehan HKI dalam 5–10 Tahun Terakhir 

No. Judul/Tema HKI Tahun Jenis Nomor P/ID 

     

Semua data yang saya isikan dan tercantum dalam biodata ini adalah benar dan 

dapat dipertanggungjawabkan secara hukum. Apabila di kemudian hari ternyata 

dijumpai ketidak-sesuaian dengan kenyataan, saya sanggup menerima sanksi.  
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Demikian biodata ini saya buat dengan sebenarnya untuk memenuhi salah satu 

persyaratan dalam pengajuan Hibah Riset Unpad 

Bandung 21 April 2022 

Ketua Peneliti 

 
(Dr. Irlandia Ginanjar) 
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A. IdentitasDiri 

1  Nama Lengkap (dengan gelar) Dr. Jadi Suprijadi, DEA 

2  Jenis Kelamin L 

3  Jabatan Fungsional Lektor Kepala 

4  NIP/NIK/Identitas lainnya 19571219 198403 1 001 

5  NIDN 0019125702 

6  Tempat, Tanggal Lahir Sumedang, 19 Desember 1957 

7  E-mail jadi@unpad.ac.id 

8  Nomor Telepon/HP 081312214562 

9  Alamat Kantor Departemen Statistika Gedung D14 

Kampus Unpad Jatinangor. Jl. 

Bandung-Sumedang Km 21.  

10  Nomor Telepon/Faks (022) 7796002/ (022) 7796002  

11  Mata Kuliah yang Diampu 3. Data Mining 

4. Structural Equation Modeling 

 

B. Riwayat Pendidikan 

  S-1 S-2 S-3 

 Nama Perguruan 

Tinggi 

Universitas 

Padjadjaran 

Univ. Aix 

Marseille III 

 Univ. Aix 

Marseille III 

 Bidang Ilmu Statistika Information 

Strategique et 

Critique. 

Science de 

l’Informations 

 Tahun Masuk-

Lulus 

1977-1983 1992-1994 1995-1998 

 Judul 

Skripsi/Tesis/Dise

rtasi 

Analisis 

klasifikasi 

multipel 

Role De La Veille 

Technologique 

Dans Le Cas 

D’impact Des 

Organostanniques 

Sur 

L’Environnement 

Marin. 

Etude de 

l’infrastructure et 

du developpement 

d’un systeme de 

Veille 

Technologique en 

Indonesie. 

Nama 

Pembimbing/Pro

motor 

Prof. Dr. Sudjana, 

MA., M.Sc 

Prof. Henri DOU Prof. Henri DOU 

  

mailto:jadi@unpad.ac.id


 

31 

C. Pengalaman Penelitian Dalam 5 Tahun Terakhir  

    (Bukan Skripsi, Tesis, maupun Disertasi) 

No. Tahun Judul Penelitian Pendanaan 

Sumber* Jml (Juta Rp) 

1 2021 

Metode untuk Menganalisis 

Hubungan antara Objek dan 

Variabel dalam Bentuk Tabel 

Kontingensi dengan Data 

Tambahan Variabel Kontinu 

Riset 

Percepatan 

Lektor 

Kepala 

Unpad 

Rp. 118.800.000 

2 2020 

Metode untuk Menganalisis 

Hubungan antara Objek dan 

Variabel dalam Bentuk Tabel 

Kontingensi dengan Data 

Tambahan Variabel Kontinu 

Riset 

Percepatan 

Lektor 

Kepala 

Unpad 

Rp. 80.800.000 

3 2019 

Model Hierarchical Bayes 

Pada Kasus Pemetaan Data 

Taklengkap 

Riset 

Kompetensi 

Dosen Unpad 

Rp. 100.000.000 

* Tuliskan sumber pendanaan baik dari skema penelitian DIKTI maupun dari 

sumber lainnya. 

D. Pengalaman Pengabdian Kepada Masyarakat dalam 5 Tahun Terakhir 

No. Tahun Judul Pengabdian Kepada 

Masyarakat 

Pendanaan 

Sumber* Jml (Juta Rp) 

1 2021 Pelatihan Analisis Data 

Kabupaten Bandung 

Menggunakan Software R. 

Hibah PPM 

Unpad 

Rp. 7.500.000 

2 2020 Penggalian Data Daring untuk 

Bahan Pertimbangan 

Penyusunan Program dan 

Kebijakan Pemerintah Daerah 

Jawa Barat 

Hibah PPM 

Unpad 

Rp. 7.000.000 

3 2019 Pelatihan Analisis Data 

Kabupaten Bandung Dalam 

Angka 2018 

Hibah PPM 

Unpad 

Rp. 10.000.000 

* Tuliskan sumber pendanaan baik dari skema pengabdian kepada masyarakat 

DIKTI maupun dari sumber lainnya. 
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E. Publikasi Artikel Ilmiah Dalam Jurnal dalam 5 Tahun Terakhir 

No

. 

Judul Artikel Ilmiah Nama Jurnal Volume/ 

Nomor/Tahun 

1 Integrated Reporting in 

Southeast Asia Does Value 

Creation Work 

Academic Journal 

of Interdisciplinary 

Studies 

Vol. 10, No. 5, 

2021 

2 Social Vulnerability and How 

It Matters A Bibliometric 

Analysis 

International 

Journal of 

Criminology and 

Sociology 

Vol. 10, 2021 

3 Analysis of Multivariate 

Associations with Qualitative 

and Quantitative Variables 

using Hybrid of Burt Multiple 

Correspondence Analysis and 

Cosine Association Matrices A 

Case Study The high schools 

accreditation in West Java 

Journal of 

Advanced Research 

in Dynamical and 

Control Systems 

Vol. 12, No. 6, 

2020 

4 Designing an integrated 

reporting guidance an initiative 

to improve environmental and 

social reporting quality 

UTOPÍA Y 

PRAXIS 

LATINOAMERIC

ANA 

Vol. 24, No. 5, 

2019 

5 How Quality of Financial 

Accounting Information 

System Influenced by Effective 

Leadership 

Journal of 

Engineering and 

Applied 

Sciences 

Vol. 14, No. 13, 

2019 

6 Modelling the percentage of 

poverty based on an open 

unemployment rate using some 

nonparametric regression 

techniques 

Journal of Physics: 

Conference Series 

Vol. 1265, No. 

012023, 2019 

7 The Role of Top Management 

Support in the Quality of 

Financial Accounting 

Information Systems 

Journal of Applied 

Economic Sciences 

Vol 8, No 4, 2018 

8 The Critical Success Factors 

Of The Business Strategy In 

The Effectiveness Of 

Management Accounting 

Information System Evidence 

in Indonesia 

Journal of 

Engineering and 

Applied Sciences 

Vol. 13, No. 15, 

2018 

9 Analisis Sentimen Sosial 

Media Twitter Dengan 

Algoritma Machine Learning 

Menggunakan Software R 

Jurnal Fourier Vol. 6, No. 2, 

2017 
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No

. 

Judul Artikel Ilmiah Nama Jurnal Volume/ 

Nomor/Tahun 

10 Klasifikasi Karakteristik 

Konsumen Sepeda Motor Merk 

T di Jawa Barat Menggunakan 

Metode Naïve Bayes Classifier 

pada Data Mining 

Jurnal Ilmiah 

Matematika dan 

Pendidikan 

Matematika 

Vol. 9, No. 2, 2017 

 

F. Pemakalah Seminar Ilmiah (Oral Presentation) dalam 5 Tahun Terakhir 

No. Nama Pertemuan Ilmiah / 

Seminar 

Judul Artikel Ilmiah Waktu dan 

Tempat 

1 

Seminar Nasional 

Statistika Online (SNSO) 

Klasifikasi Penambahan Jam 

Kerja untuk Tenaga Kerja di 

Kabupaten Bekasi 

Menggunakan Metode Support 

Vector Mechine SVM dan 

Neural Network NN 

Agustus 

2021, 

Jatinangor 

2 
Seminar Nasional 

Statistika Online (SNSO) 

Peramalan Volume Angkutan 

Batu Bara PT.X Menggunakan 

Metode ANN 

12 Agustus 

2020, 

Jatinangor 

3 

Semnas Statistika VIII 

Evaluasi Validitas Konvergen 

pada Model Pengukuran 

Formatif 

2 November 

2019, 

Jatinangor 

4 Seminar Nasional 

Matematika dan 

Pendidikan Matematika 

Masalah Crossingness pada 

Pattern Distribusi Penyakit 

dengan Teknik Regresi Kuantil 

04 Agustus 

2018, 

Surakarta 

5 Seminar Nasional 

Statistika VI 

Analisis Network Teknologi 

Berdasarkan IPC dalam 

Dokumen Paten Melalui 

Metode Bibliometric. 

28 Oktober 

2017, 

Jatinangor 

6 Seminar Nasional 

Statistika VI 

Analisis Kandungan Teknik 

Dokumen Paten Ubi Jalar 

Melalui Pendekatan 

Confirmatory Factor Analysis 

28 Oktober 

2017, 

Jatinangor 

G. Karya Buku dalam 5 Tahun Terakhir 

No. Judul Buku Tahun Jumlah 

Halaman 

Penerbit 
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H. Perolehan HKI dalam 5–10 Tahun Terakhir 

No. Judul/Tema HKI Tahun Jenis Nomor P/ID 

     

Semua data yang saya isikan dan tercantum dalam biodata ini adalah benar dan 

dapat dipertanggungjawabkan secara hukum. Apabila di kemudian hari ternyata 

dijumpai ketidak-sesuaian dengan kenyataan, saya sanggup menerima sanksi.  

Demikian biodata ini saya buat dengan sebenarnya untuk memenuhi salah satu 

persyaratan dalam pengajuan Hibah Riset Unpad 

Bandung 20 April 2022 

Anggota Peneliti 

 

 

 

 

(Dr. Jadi Suprijadi, DEA) 
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A. Identitas Diri 

1  Nama Lengkap (dengan gelar) Sinta Septi Pangastuti, S.Si., M.Stat 

2  Jenis Kelamin P 

3  Jabatan Fungsional Asisten Ahli 

4  NIP/NIK/Identitas lainnya 19930922 201903 2 023 

5  NIDN 0022099302 

6  Tempat, Tanggal Lahir Magetan, 22 September 1993 

7  E-mail sinta.septi@unpad.ac.id 

8  Nomor Telepon/HP 0812 9656 0900 / 0822 3282 3915 

9  Alamat Kantor Departemen Statistika Gedung D14 

Kampus Unpad Jatinangor. Jl. Bandung-

Sumedang Km 21.  

10  Nomor Telepon/Faks - 

11  Mata Kuliah yang Diampu 1. Riset Operasi 

2. Basis Data 

B. Riwayat Pendidikan 

  D3 S-1 S-2 S-3 
Nama Perguruan Tinggi ITS ITS ITS - 
Prodi Statistika Statistika Statistika   
Tahun Masuk-Lulus 2011 – 2014 2014 – 2016 2016 – 2018   
Judul 

Skripsi/Tesis/Disertasi 

Statistika 

Industri 

Statistika 

Industri 

Statistika 

Komputasi 

  

Nama 

Pembimbing/Promotor 

Dra. Lucia 

Aridinanti, 

MT 

- Drs. Haryono, 

M.Sc 

- Diaz Fitra 

Aksioma, M.Si 

- Dr. Kartika 

Fithriasari, 

M.Si 

- Prof. Drs. Nur 

Iriawan, 

MIKomp., 

Ph.D. 

  

C. Pengalaman Perisetan Dalam 5 Tahun Terakhir 
    (Bukan Skripsi, Tesis, maupun Disertasi) 

No. Tahun Judul Perisetan Sumber Pendanaan* 

1 2020 
Kajian Pemekaran Daerah Kabupaten 

Subang Pemerintah Kabupaten Subang 

2 2021 

Metode untuk Menganalisis Hubungan 

antara Objek dan Variabel dalam 

Bentuk Tabel Kontingensi dengan Data 

Tambahan Variabel Kontinu 

Hibah Riset Internal Unpad 

mailto:sinta.septi@unpad.ac.id
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* Tuliskan sumber pendanaan baik dari skema Perisetan DIKTI maupun dari sumber 

lainnya. 

D. Pengalaman Pengabdian Kepada Masyarakat dalam 5 Tahun Terakhir 

No. Tahun 
Judul Pengabdian Kepada 

Masyarakat 
Sumber Pendanaan* 

1 2019 

Tim Pembimbing dan Penyusun 

modul PPM SMK Sukasari dan SMK 

Baabul Kamil 

FMIPA UNPAD 

2 2019 

Tim Pemateri Kegiatan Pelatihan 

Analisis Data Kabupaten Bandung 

dalam Angka 

FMIPA UNPAD 

3 2020 
Tim Pembimbing PKM Siswa SMK 

Sukasari dan SMK Baabul Kamil 
FMIPA UNPAD 

4 2020 
Pembicara di Pelatihan Analisis Data 

SWP Menggunakan Software R 
FMIPA UNPAD 

5 2020 

Tim Penyusun Modul pada Pelatihan 

Analisis Data SWP Menggunakan 

Software R 

FMIPA UNPAD 

6 2020 
Tim Pembimbing PKM Siswa SMK 

Lugina Rancaekek Kab. Bandung 
FMIPA UNPAD 

7 2021 

Pelatihan Analisis Data 

Kabupaten Bandung 

Menggunakan Software R. 

FMIPA UNPAD 

* Tuliskan sumber pendanaan baik dari skema pengabdian kepada masyarakat DIKTI 

maupun dari sumber lainnya. 

E. Publikasi Artikel Ilmiah Dalam Jurnal dalam 5 Tahun Terakhir 

No. Tahun Judul Perisetan 

1 2019 

On the Classification Boosting in Imbalanced Data 

(Case Study: The Acceptance of Bidikmisi Scholarship 2017 in East 

Java) 

2 2020 Data Mining Aproach for Educational Decision Support 

3 2020 Partial Least Square Analysis for University Student Satisfaction 

4 2021 

Classification of Bidikmisi Scholarship Acceptance using 

Neural Network Based on Hybrid Method of Genetic 

Algorithm 
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F. Pemakalah Seminar Ilmiah (Oral Presentation) dalam 5 Tahun Terakhir 

No. Nama Pertemuan Ilmiah / 

Seminar 

Judul Artikel Ilmiah Waktu dan 

Tempat 

1 The International 

Seminar on Mathematics 

in Industry (ISMI) and 

the International 

Conference on 

Theoretical and Applied 

Statistics (ICTAS), 2018 

On the Classification Boosting in 

Imbalanced Data 

(Case Study: The Acceptance of 

Bidikmisi Scholarship 2017 in East 

Java) 

Universiti 

Teknologi 

Malaysia 

2 The 2nd International 

Seminar on Science and 

Technology 2019 

Data Mining Aproach for 

Educational Decision Support 

Universitas 

Islam Indonesia 

Yogyakarta 

3 International Conference 

on Science and 

Engineering 2019 

Partial Least Square Analysis for 

University Student Satisfaction 

Universitas 

Sunan Kalijaga 

4 Seminar Nasional 

Statistika VIII 2019 

Analisis Survival pada Pasien 

Kanker Paru-Paru 

Statistika 

FMIPA Unpad 

5 Seminar Nasional 

Statistika Online (SNSO) 

2020  

Comparison of Cluster Analysis for 

Laboratory Performance 

Statistika 

FMIPA Unpad 

6 International Conference 

on Mathematics, 

Statistics and Data 

Science 2020 

Classification of Bidikmisi 

Scholarship Acceptance using 

Neural Network Based on Hybrid 

Method of Genetic 

Algorithm 

Statistika 

FMIPA IPB 

G. Karya Buku dalam 5 Tahun Terakhir 

No. Judul Buku Tahun Jumlah 

Halaman 
Penerbit 

- - - - - 

Semua data yang saya isikan dan tercantum dalam biodata ini adalah benar dan 

dapat dipertanggungjawabkan secara hukum. Apabila di kemudian hari ternyata 

dijumpai ketidak-sesuaian dengan kenyataan, saya sanggup menerima sanksi.  
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Demikian biodata ini saya buat dengan sebenarnya untuk memenuhi salah satu 

persyaratan dalam pengajuan Hibah Riset Unpad. 

  Jatinangor, April, 2022 

  

Anggota Peneliti, 

 

Sinta Septi Pangastuti 

 

  




















